
2 Étapes – 2 Jeux de Données
– Visualisations
Statistiques &Interactives

DATAVISUALISATION – Projet
Seaborn & Plotly
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introduction
générale
Ce projet vise à analyser deux jeux de données réels en utilisant deux
approches complémentaires :

Seaborn pour réaliser une analyse statistique descriptive sur le
dataset Netflix.
Plotly pour produire des visualisations interactives sur le dataset
World Happiness Report.

L’objectif est de comprendre les tendances, identifier les patterns et
présenter les résultats de manière visuelle et professionnelle.



03

Partie I
Analyse Netflix (Seaborn)

Présentationdu dataset

Préparation et nettoyage des données

Visualisations et analyses détaillées

Conclusion–AnalyseNetflix
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Après chargement du fichier netflix_titles.csv, les premières lignes
montrent que chaque entrée correspond à un film ou une série, avec
les métadonnées associées :

8 807 lignes
12 colonnes
Mélange de variables catégorielles et numériques

Colonnes disponibles :
show_id — Identifiant interne
type — Movie ou TV Show
title — Titre du contenu
director — Réalisateur
cast — Acteurs principaux
country — Pays d’origine
date_added — Date d’ajout sur Netflix
release_year — Année de sortie
rating — Classification d’âge
duration — Durée (minutes ou saisons)
listed_in — Genres
description 



Variable Valeurs manquantes

director 2634

cast 825

country 831

date_added 10

rating 4

duration 3

listed_in / title / type /
release_year / description

0 05

· LES COLONNES AVEC BEAUCOUP DE TEXTE (DIRECTOR, CAST,
DESCRIPTION) NE SONT PAS UTILES POUR NOS VISUALISATIONS.

· CERTAINES COLONNES DOIVENT ÊTRE RÉPARÉES AVANT
ANALYSE (DURATION, DATE_ADDED).

RÉSUMÉL’ANALYSE DES VALEURS MANQUANTES
(DF.ISNA().SUM()) MONTRE QUE CERTAINES COLONNES

NÉCESSITENT UN TRAITEMENT 
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Préparation
et nettoyage des
données
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 TRANSFORMATION DE LA DATE (DATE_ADDED → YEAR_ADDED)
LE FORMAT D’ORIGINE ÉTAIT : MONTH DAY, YEAR (EX : "SEPTEMBER 25, 2021").
CONVERSION EN DATETIME AVEC PD.TO_DATETIME().
EXTRACTION DE L'ANNÉE VIA .DT.YEAR.
OBJECTIF : FACILITER LES ANALYSES TEMPORELLES SUR L’ÉVOLUTION DU CATALOGUE NETFLIX.
 DURATION_VALUE (EXTRACTION DE LA PARTIE NUMÉRIQUE)
FILMS : "90 MIN" → 90
SÉRIES : "2 SEASONS" → 2
 DURATION_UNIT (TYPE D’UNITÉ)
FILMS → “MIN”
SÉRIES → “SEASON”
CES DEUX VARIABLES PERMETTENT UNE ANALYSE SÉPARÉE DES FILMS ET SÉRIES SANS MÉLANGER LES UNITÉS
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LE DATASET NETFLIX CONTENAIT PLUSIEURS VALEURS NULLES.
 LE TRAITEMENT DÉPENDAIT DE LA NATURE DE CHAQUE VARIABLE :
 COUNTRY
VARIABLE ESSENTIELLE POUR L'ANALYSE GÉOGRAPHIQUE.
IMPOSSIBLE DE SUPPRIMER LES LIGNES (TROP DE PERTES).
 REMPLACEMENT PAR “UNKNOWN”.
 RATING
TRÈS PEU DE VALEURS MANQUANTES.
VARIABLE CATÉGORIELLE → REMPLACEMENT PAR LA MODALITÉ LA
PLUS FRÉQUENTE.
 IMPUTATION PAR LE MODE.
 DURATION
3 VALEURS MANQUANTES.
LA DURÉE EST INDISPENSABLE POUR LES BOXPLOTS FILM VS SÉRIE.
 SUPPRESSION UNIQUEMENT DES LIGNES MANQUANTES.
 DATE_ADDED
10 LIGNES MANQUANTES SUR 8 807.
CETTE VARIABLE EST NÉCESSAIRE POUR CRÉER YEAR_ADDED.
 LIGNES SUPPRIMÉES (IMPACT NÉGLIGEABLE : 0,1%).
APRÈS TRAITEMENT, LE DATAFRAME NE CONTIENT PLUS AUCUNE
VALEUR MANQUANTE.

CERTAINES COLONNES DU DATASET INITIAL NE PRÉSENTAIENT PAS D’INTÉRÊT ANALYTIQUE OU CONTENAIENT TROP DE VALEURS MANQUANTES POUR ÊTRE
EXPLOITABLES CORRECTEMENT.

 ELLES ONT ÉTÉ SUPPRIMÉES POUR SIMPLIFIER LE DATAFRAME ET ÉVITER LE BRUIT STATISTIQUE.

COLONNES SUPPRIMÉES :
SHOW_ID : IDENTIFIANT INTERNE, AUCUNE VALEUR ANALYTIQUE.
DIRECTOR : PLUS DE 2 600 VALEURS MANQUANTES → VARIABLE

INEXPLOITABLE.
CAST : CHAMP TEXTUEL TROP LONG ET NON UTILISABLE DANS LES

VISUALISATIONS DEMANDÉES.
DESCRIPTION : COLONNE TEXTUELLE DESCRIPTIVE INUTILE POUR

UNE ANALYSE STATISTIQUE.
DATE_ADDED : REMPLACÉE PAR UNE NOUVELLE VARIABLE PLUS

PERTINENTE YEAR_ADDED.
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CES OBJECTIFS DÉTERMINERONT LES TYPES DE VISUALISATIONS UTILISÉES AVEC SEABORN
(COUNTPLOT, BARPLOT, HISTPLOT, HEATMAP, BOXPLOT).
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L’analyse vise à répondre aux
questions suivantes :

Films vs séries : qui
domine réellement la

plateforme ?

Quels pays produisent
le plus de contenus ?

Comment les ajouts de
contenus ont-ils évolué

au fil des années ?

Structure du
catalogue

Netflix

Répartition
géographique

Dimension
temporelle

Les films sont-ils plus
longs que les séries ?

Quels ratings sont les plus
présents ?

Les années de sortie sont-
elles concentrées sur une

période ?

Caractéristiques des
contenus
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Visualisations
 et analyses détaillées
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PARTIE II
  World Happiness Report (Plotly)

Présentation du dataset

Préparation des données multi-annuelles

Visualisations interactives

Conclusion–World Happiness Report
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Présentation du
dataset
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LES DONNÉES PROVIENNENT DU WORLD HAPPINESS
REPORT, UNE ÉTUDE INTERNATIONALE PUBLIÉE CHAQUE

ANNÉE DEPUIS 2012.
 ELLE MESURE LE NIVEAU DE BONHEUR DANS PLUS DE
150 PAYS EN SE BASANT SUR DES INDICATEURS SOCIO-

ÉCONOMIQUES TELS QUE LE PIB, LA SANTÉ, LA LIBERTÉ,
LA GÉNÉROSITÉ OU ENCORE LA PERCEPTION DE LA

CORRUPTION.

STRUCTURE MULTI-ANNUELLE (2015–2019)
DANS CE PROJET, CINQ FICHIERS DISTINCTS ONT ÉTÉ

UTILISÉS :
2015.CSV — 158 PAYS
2016.CSV — 157 PAYS

2017.CSV — 155 COUNTRIES
2018.CSV — 156 PAYS
2019.CSV — 156 PAYS
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Challenges 

Chaque fichier représente une année complète du classement
mondial du bonheur.
 Cependant, la structure des colonnes change d’une année à l’autre,
ce qui a nécessité un travail d'harmonisation
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LES FICHIERS 2015–2017 CONTIENNENT :
HAPPINESS RANK, STANDARD ERROR, CONFIDENCE INTERVALS, DYSTOPIA RESIDUAL

 QUI NE SONT PAS NÉCESSAIRES POUR UNE ANALYSE VISUELLE.
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LES FICHIERS 2018–2019 ONT UNE STRUCTURE MODERNISÉE, AVEC DES NOMS DIFFÉRENTS COMME :

GDP PER CAPITA
SOCIAL SUPPORT

HEALTHY LIFE EXPECTANCY
PERCEPTIONS OF CORRUPTION



11

Harmonisation des
colonnes
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POUR GARANTIR UNE ANALYSE COHÉRENTE, CHAQUE DATASET A ÉTÉ :
FILTRÉ POUR NE GARDER QUE LES INDICATEURS UTILES
RENOMMÉ POUR STANDARDISER LES NOMS
NETTOYÉ (SUPPRESSION DES COLONNES TECHNIQUES INUTILES)
ÉTIQUETÉ AVEC UNE COLONNE YEAR
FUSIONNÉ EN UN SEUL DATAFRAME FINAL
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CE SONT LES VARIABLES LES PLUS ADAPTÉES POUR RÉALISER :
UNE CARTE CHOROPLÈTHE DU BONHEUR,
UN SCATTER INTERACTIF PIB VS SCORE,
UNE HEATMAP DE CORRÉLATION,
UNE COURBE D’ÉVOLUTION DU BONHEUR DANS LE TEMPS.

LES VARIABLES INUTILES OU TECHNIQUES ONT ÉTÉ SUPPRIMÉES (EX. : HAPPINESS RANK,
CONFIDENCE INTERVALS, WHISKERS, DYSTOPIA RESIDUAL).
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Visualisations
interactives
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LA CARTE ANIMÉE MET EN ÉVIDENCE DE FORTES DISPARITÉS GÉOGRAPHIQUES DU NIVEAU DE BONHEUR
ENTRE 2015 ET 2019.
LES PAYS NORDIQUES ET D’EUROPE DE L’OUEST, AINSI QUE QUELQUES PAYS D’AMÉRIQUE DU NORD ET
D’OCÉANIE, AFFICHENT LES SCORES LES PLUS ÉLEVÉS. À L’INVERSE, UNE GRANDE PARTIE DE L’AFRIQUE
SUBSAHARIENNE ET CERTAINS PAYS EN CONFLIT RESTENT PARMI LES MOINS BIEN CLASSÉS. GLOBALEMENT,
LA CARTE MONTRE UNE STABILITÉ DES ZONES “HEUREUSES” ET “MOINS HEUREUSES” AU FIL DES ANNÉES.
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CEPENDANT, LA RELATION N’EST PAS LINÉAIRE : AU-DELÀ D’UN CERTAIN NIVEAU DE PIB, LE GAIN DE BONHEUR
DEVIENT PLUS LIMITÉ, CE QUI SUGGÈRE UN EFFET DE SATURATION. ON OBSERVE AUSSI QUE CERTAINS PAYS,
MALGRÉ UN PIB MODESTE, OBTIENNENT UN SCORE DE BONHEUR CORRECT, CE QUI SOULIGNE LE RÔLE
D’AUTRES FACTEURS SOCIAUX.
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LE GRAPHIQUE EN LIGNES, AVEC UNE COURBE PAR PAYS, MONTRE QUE LA MAJORITÉ DES PAYS PRÉSENTENT
DES SCORES RELATIVEMENT STABLES ENTRE 2015 ET 2019.
 QUELQUES PAYS CONNAISSENT DE LÉGÈRES AMÉLIORATIONS OU DÉGRADATIONS, MAIS IL N’Y A PAS DE
BOULEVERSEMENT MASSIF DU CLASSEMENT MONDIAL. CELA CONFIRME QUE LE BONHEUR NATIONAL
CHANGE LENTEMENT, ET DÉPEND DE FACTEURS STRUCTURELS (NIVEAU DE VIE, SANTÉ, INSTITUTIONS, ETC.)
PLUTÔT QUE DE VARIATIONS PONCTUELLES.
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L’HISTOGRAMME ANIMÉ QUI CLASSE LES PAYS
SELON LEUR SCORE DE BONHEUR CONFIRME LA
DOMINATION RÉCURRENTE D’UN NOYAU DE PAYS
TRÈS BIEN CLASSÉS SUR TOUTE LA PÉRIODE.
 ON RETROUVE RÉGULIÈREMENT LES MÊMES PAYS
EN HAUT DU CLASSEMENT, CE QUI TRADUIT UNE
STABILITÉ DES “PAYS LES PLUS HEUREUX”. LE
GRAPHIQUE PERMET ÉGALEMENT DE VISUALISER
LA LONGUE “TRAÎNE” DE PAYS AVEC DES SCORES
PLUS FAIBLES, ILLUSTRANT UN ÉCART IMPORTANT
ENTRE LE HAUT ET LE BAS DU CLASSEMENT
MONDIAL.
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LES GRAPHIQUES “TOP 10” ET “FLOP 10” ISOLENT LES PAYS LES PLUS HEUREUX ET LES MOINS HEUREUX CHAQUE ANNÉE.
 LE TOP 10 EST DOMINÉ PAR LES PAYS NORDIQUES ET QUELQUES PAYS DÉVELOPPÉS (EUROPE DE L’OUEST, AMÉRIQUE DU NORD, OCÉANIE), AVEC DES

SCORES PROCHES DE 7,5–8.
 LE FLOP 10 REGROUPE SURTOUT DES PAYS À FAIBLE REVENU ET/OU EN SITUATION DE CONFLITS OU D’INSTABILITÉ POLITIQUE, AVEC DES SCORES AUTOUR

DE 3. CES VISUALISATIONS RENFORCENT L’IDÉE D’UN ÉCART MARQUÉ ET PERSISTANT ENTRE LE HAUT ET LE BAS DU CLASSEMENT MONDIAL.
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PIB PAR HABITANT (GDP_PER_CAPITA) : CORRÉLATION ÉLEVÉE → LA RICHESSE ÉCONOMIQUE EST UN
DÉTERMINANT MAJEUR DU BIEN-ÊTRE MOYEN.
SOUTIEN SOCIAL (SOCIAL_SUPPORT) ET ESPÉRANCE DE VIE EN BONNE SANTÉ (LIFE_EXPECTANCY) :
CORRÉLATIONS FORTES → LES PAYS OÙ LES HABITANTS SONT BIEN ENTOURÉS ET EN BONNE SANTÉ SONT
NETTEMENT PLUS HEUREUX.
LIBERTÉ DE FAIRE DES CHOIX DE VIE (FREEDOM) : CORRÉLATION POSITIVE SIGNIFICATIVE → LA LIBERTÉ
PERÇUE CONTRIBUE DIRECTEMENT AU BONHEUR.
GÉNÉROSITÉ (GENEROSITY) : CORRÉLATION PLUS FAIBLE, MAIS POSITIVE → LA GÉNÉROSITÉ JOUE UN RÔLE,
MAIS PLUS MARGINAL QUE LE PIB OU LA SANTÉ.
PERCEPTION DE CORRUPTION (CORRUPTION) : CORRÉLATION POSITIVE (PLUS LE SCORE EST ÉLEVÉ,
MOINS LA CORRUPTION EST PERÇUE) → LES PAYS OÙ LES INSTITUTIONS SONT JUGÉES MOINS CORROMPUES
TENDENT À ÊTRE PLUS HEUREUX.
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Mini-Dashboard HTML
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Mini-Dashboard HTML

BIEN QUE CERTAINES VERSIONS DU WORLD HAPPINESS REPORT UTILISENT L’INTITULÉ “COUNTRY OR REGION”, LES VALEURS CONTENUES DANS CETTE
COLONNE CORRESPONDENT UNIQUEMENT À DES PAYS, ET NON À DES ZONES RÉGIONALES. AINSI, APRÈS HARMONISATION ET RENOMMAGE EN COUNTRY, LA

VARIABLE RESTE PARFAITEMENT EXPLOITABLE POUR LES VISUALISATIONS GÉOGRAPHIQUES.
 DANS LE CAS OÙ DES VALEURS RÉGIONALES SERAIENT PRÉSENTES, PLOTLY LES IGNORERAIT SIMPLEMENT LORS DU TRACÉ DE LA CARTE (AUCUNE ZONE

CORRESPONDANTE), SANS PROVOQUER D’ERREUR.
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Conclusion
CE PROJET A PERMIS DE TRANSFORMER DEUX JEUX DE
DONNÉES — NETFLIX ET WORLD HAPPINESS REPORT —

EN VISUALISATIONS CLAIRES ET EXPLOITABLES.
 GRÂCE À SEABORN ET PLOTLY, NOUS AVONS MIS EN
ÉVIDENCE LES TENDANCES CLÉS : RÉPARTITION DES

CONTENUS, ÉVOLUTION TEMPORELLE, FACTEURS
INFLUENÇANT LE BONHEUR ET DIFFÉRENCES ENTRE

PAYS.
 LES DASHBOARDS CRÉÉS OFFRENT UNE LECTURE SIMPLE

ET INTERACTIVE, DÉMONTRANT L’IMPORTANCE DE LA
DATAVISUALISATION POUR COMPRENDRE RAPIDEMENT

DES DONNÉES COMPLEXES.
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Merci 


